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1. Introduccion

En las universidades
el mundo es palpa
de las tecnologias de ki
comunicaciones  en  los

ensefanza/aprendizaje. En este

hasadas en inteligencia anificia
ntes, los sistemas de pes
o los videojuegos [1]. La im
campo  es  muy  activa y

ambiciosos, como por ejempla
sistermas de monitorizacién intel
el grado de atencion y nivel de |
estudiantes. En unas décadas
escenarios de clencia ficcion .
dispondrian de interfaces cerebr
directamente con una méquina
que podria realizar las tareas de
conexidn dirccta a las e
cerebrales,

Especulaciones futuristicas al r
que el nueve contexto social
plantea también nuevas demand:

*  Incremento del  mimero
Motivado por una  ma
formacion  continua ¥ It
Jovenes adultos de redefi
completar estudios que ¢

o Cosie econdmico y temporn
de estudianies o bien no
cconomica  para  paga
convencionales, o no tie
desplazarse y asistir a las |
Hay que considerar aqui e
mayor de los inmigrantes.

Para satisfacer estas nuevas nece
(1) oferta de formacién online. ¢
los alumnos ¥ permite cubr
educativas de un mayor nimere
automatizacion de los procesc
de profesor:
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El objetivo fundamental de este
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el software destinado al dmbito educa
ello, cn primer lugas, s realiza un breve
de las metas y objetivos generales de I
gaciones en LA realizadas hasta la fec
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en tareas farmativas e instructivas y a lod
Tes en tareas de disefio v planificacion di
vidades docenctes. El articulo finalizal
reflexidn sobre las tendencias fururas d
gencia artificial aplicada a la educarié]

INTELIGENCIA ARTIFICIAL

La expresién inteligencia artificial (1A
gerida por . McCarthy, profesor de la
dad de Stanford, en 1936 para referirse 0
de la informética dedicada al disefio de
que fueran capaces de simular algunas d
ductas realizadas por el ser humana v
realmente catalogamos como inteligentes.
muchaos afios ln investigacian en IA fue
«cabo fundamentalmente en centros de
universitaria. Sdlo a partir de los dly)
o algunos de los resultados de estog
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Sistematizacion en la industria.

Aplicacion de la IA en grandes sectores de
negocios que aun no han sido automatizados,
como la agricultura, agronegocios, ganaderia

Incremento de robots no fisicos
Interacciones de intercambio de informacion
que implican |A entre robots, maquina a
maquina, y que no son humanoides o
aparatos tangibles.
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Procesamiento de imagenes Procesamiento de lenguaje natural (chatbots)
Camaras inteligentes por todos lados, con sistemas Los chatbots (charlas virtuales de un cliente con
inteligentes y automatizados, para vigilancia, una maquina) aun no son totalmente inteligentes

prevencion del crimen, transporte, logistica,
identificacion de personas, etc
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Deteccion de rostro muy utilizado actualmente Vehiculos autonomos y robots. Los vehiculos
en los celulares o apps como instagram, autonomos son el futuro de la industria
snapchat, aplicaciones de Dbelleza o de automotriz.

organizacion de bancos de imagenes
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Diagnodsticos médicos basado en sintomas del Video juegos:
paciente. Se utiliza esta tecnologia para darle vida a los
Gracias a la recoleccion de datos y el Machine bots que interactuan con el jugador.

Learning se pueden detectar con mucha
anticipacion enfermedades como el Cancer de
mama al conocer los sintomas de los pacientes.
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{DONDE SE APLICA EL. MACHINE LEARNING, O LOS TIPOS DE APRENDIZAJR
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INTELIGENCIA ARTIFICIAL
|
MACHINE LEARNING | | ROBOTICA SISTEMAS LENGUAJE
EXPERTOS

APRENDIZAJE SUPERVISADO

_

APRENDIZAJE POR REFUERZO
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EL OBJEITVO DE LOS TIPOS DE APRENDIZAJE ES, POR
EJEMPLO, DETERMINE SI' EN UNA IMAGEN H

O UN PLATANO.
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IQUE HACEMOS AQUI
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Selection Preprocessing

Knowledge l

Preprocessed = Transformed Patterns

Target Data
Data Data
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CONJUNTO DE
ENTRENAMIENTO

Vectores de
Caracteristicas

Algoritmo de
aprendizaje
automatico

¢Objetivo del
los aprendizaje?

RESULTADO

Crea
Vectores de

CONJUNTO DE TEST Caracteristicas

O
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4

Gato (0)
Gato (0)
0.8 37 Perro (1)
0.8 38 Perro (1)

m :
(pulgadas) (kg) (Celsuus) %

Es un Gato
Es un perro
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radius | texture | area | Concave
(mean) | (mean) | (mean) (mean)

A 06 40 Maligno (0)
7

0.6 41 0.25 Maligno (0) Es Maligno
- 0.8 37 0.32 Benigno (1) -

, Es Benigno
0.8 38 0.33  Benigno (1)
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BD completa Datos objetivo

Caracteristicas Etiquetas
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Caracteristicas Etiquetas
Modelo
Xtrain Ytrain -

Entrena modelo

m R —

Probar/medir modelo

Proceso aleatorio (75-25)
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Los datos???
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LAS MONEDAS
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Forma Color Aroma Largo Ancho Textura
112|13(4|5]|6]|7
8|9 |10|11|12]|13] 14

15116 |17 |18 | 19 | 20| 21

Objetos
Eventos
Etc.

22 123 /2425|2627 28

29 (30| 31 (3233|3435
36 (3738 (39|40 41|42
43 |44 |45 |46 | 47 | 48| 49

VWI>DO—=—-TUV—=20mMm-A0X> IO




TIPOS DE APRENDIZAJE: APRENDIZAJE SUPERVISADO

ALGORITMOS

Regresion logistica X
KNN

SVM
Arboles de decision

2

CLASIFICACION

Nuevo dato

REGRESION
X X =00 —Y)
X X Z(xi — f)z
x 3% % X b=y—ax
M
y=ax+b

y=aix1+a,x, +--+a,x,+b
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(pulgadas)| (kg) (Celsius) (mean) | (mean) | (mean)| (mean)
7 0.6 40 06 40 12
7 0.6 41 0.6 41 0.9
37 0.8 37 37 0.8 37 0.7

37 0.8 38 37 0.8 38 1.1

Tendencia de los datos

Patron de comportamiento
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AGRUPAMIENTO O CLUSTERINGN
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Funciona encontrando correlaciones
entre las caracteristicas
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Estado inicial Estados intermedios  Estado final
X]0 X]10]|O X|0|O
X
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Aprendizaje supervisado Aprendizaje no supervisado

- -

Aprendizaje reforzado

Criterio de optimizacion
Fuerza bruta
Método de Montecarlo

Otros
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Original Segmentacion por color Resto de la segmentacion por color
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Original Image Global Thresholding (v = 127)
D
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Diagndsticos

Extraccion de caracteristicas Retencion
Descubrimiento de clientes

de estructuras

Deteccion de
fraude de identidad

Reduccion
Dimension

Clasificacion

Aprendizaje significativo

Clasificacion de
Imagenes

Visualizacion de
grandes datos

Aprendizaje

Supervisado Estimacion de la esperanza de vida

Aprendizaje

Sistemas de recomendacion Automatico

. Prediccion ambiental
Regresion

Agrupamiento Prediccion de

Objetivos de mercado crecimiento poblacional

Prediccion de

Mercado
Aprendizaje [ Aprendizaij Prediccion de
i6 i prendizaje ’
Segmentacion de clientes de tareas Por Juegos de IA popularidad
Refuerzo

Adquisicion de habilidades
Decisiones en

Tiempo Real .
Navegacion de Robot
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Existen varias opciones para trabajar con el proceso de codificacion en
ML y sera decision de cada uno elegir la mas adecuada (nube o local).

Top Programming Languages
Tiobe Index - December 2017
Java [ 1327%
c++

n © D Q @ 94.4 Python _
+ 14 Assembly Language
SVaSCrip e
n C++ 0 @@ 87.5 ;
= 11% E B E -
prp N 1.59% '
R ) 81.5 maTLAe [ 1.57%
Sswift - 1.57% Javascript Go
n JavaScript ) 79.4 Objective-c [N 1.50%
Assembly [ 1.47% n c# @ m Delphi/Object Pascal
rerl N 1.44%
C# ® 0 3D @ 74.5 ruby [ 1.42%
pelphi N 1.40% n PHP ‘php m Ruby
co N 1.39%
Matlab tJ 70.6 Scratch - 1.37% -
9 saL = PL/SQL
ru/soL D 1.37% =
’ : 5
n Swift 0@ 69.1 visual Basic [ 1.35% ~
Objective-C ([oBsc]) Visual B:
N

n Go ® ] 68.0

S g Fme ¢ HBHS H &
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El conocimiento es una combinacion de valores, informacion contextualizada y experiencias que

proporcionan un marco para evaluar e incorporar nuevas experiencias e informacion.

A pesar de los avances tecnolédgicos, todavia en muchas las organizaciones, el
conocimiento reside en documentos y bases de datos y también en los procesos, practicas

y normas corporativas.

Sera una labor de ustedes como ingenieros, generar estrategias para extraer toda esa informacion
y generar conocimiento. Por lo tanto, deberan dominar al menos una metodologia de extraccion

de conocimiento. ;Cual?, la que ustedes elijan, incluso adapten una a su gusto.
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Aprendizaje supervisado

El algoritmo va a aprender como
hacer algo

Los métodos son los mas sencillos
de realizar

Se parte de un conocimiento a priori

La variable a predecir y puede ser una
variable cuantitativa (problemas de
regresion) o cualitativa (problemas de
clasificacion)

Aprendizaje no supervisado

El algoritmo aprender por si
mismo.

Se ajusta a las observaciones

Es util para explorar datos

Se descubre en los datos
caracteristicas, regularidades,
correlaciones y categorias

Aprendizaje reforzado

Aprender a mapear
situaciones de acciones para
maximizar una cierta funcién
de recompensa. Aprende de
la experiencia y no de un
conjunto de datos.

El comportamiento del
entorno es en general
desconocido.
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DEFINIR EL

OBIJETIVO

RECOLECCION

DE DATOS

ANALISIS DE
ERRORES

PREPARACION
DE DATOS

<:| PREDICCION

ELECCION DEL
ALGORITMO

VALIDAR EL
MODELO

A4

ENTRENAR EL
MODELO
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Metodologia general para construir modelos de Machine Learning

1. Entender y definir el problema

« Conocer el publico objetivo y target
 Tipo de problema se refiere

« Aplicacion

2. Recopilar datos

* Disponibles

3. Preparar los datos (caso el 80% del total del
analisis)

« Limpieza, valores atipicos, transformaciones, etc.
4. Dividir los datos (Entrenamiento, validacion, test)
5. Entrenar uno o varios modelos (recomendable)

6. Medir el desempeiio
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